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EMENTA: Relacionamento entre Analise Topoldgica de Dados (TDA) e Aprendizado de Maquinas
(ML). Aplicagbes de TDA em ML. Aplicagdes de ML em TDA. Homologia Persistente e ML. Rredes
Neurais Profundas e TDA.

CONTEUDO PROGRAMATICO
e Revisao de TDA.

e Revisdo de ML

e Porque TDA para ML e Extragdo de Conhecimento?

¢ Métodos de andlise de dados usando diagramas de persisténcia.

e Aprendizado topologicamente orientado.

o Abordagem via Aprendizado Profundo para extrair imagens de persisténcia topoldgica.

¢ Uma medida de complexidade para redes neurais profundas usando topologia algébrica.
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